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Este curso intensivo plantea una introducción al paradigma de aprendizaje automático y sus 

vínculos con la visión tradicional de la estadística y la revolución de big data. De carácter 

teórico, práctico y conceptual, el curso presenta una variedad de técnicas, discute casos 

recientes e incluye una introducción a R, en donde cada método es implementado usando 

datos reales.  

Destinatarios: economistas y profesionales con formación similar, interesados en el análisis 

moderno de datos.  

Requisitos: conocimientos básicos de modelos de regresión similares a los de un curso de 

econometría de pregrado. 

Duración y dinámica: 12 horas, repartidos en dos días. Incluye teoría, discusión de casos y 

aplicaciones en R.  

Créditos: 2. 

Temario  

1. Conceptos básicos: Introducción al paradigma de ciencia de datos y sus relaciones con 

los roles estándar de la estadística y la econometria.  

2. Regresión para la predicción: modelos lineales y linealizables. Polinomios, bases.  

3. Complejidad y regresión: El trade-off sesgo y varianza. Overfit. Validación cruzada. 

Hiperparametros y aprendizaje. LASSO y ridge.  

4. Clasificación: Regresion logística y vecinos cercanos. Analisis ROC. Arboles decisorios. 

Bosques aleatorios. Bootstrap, bagging y boosting.  

5. Aprendizaje no supervisado: Dimensionalidad. Componentes principales y factores. 

Clusters jerárquicos y no jerárquicos.  

6. Temas adicionales: breve introducción a support vector machines, redes neuronales y 

deep learning.  

 

Walter Sosa Escudero: especialista en econometría y estadística aplicada a cuestiones sociales. Sus 

trabajos de investigación se encuentran en publicaciones nacionales e internacionales incluyendo 

Journal of Econometrics, Journal of Multivariate Analysis y Econometric Theory. A su labor de 

investigación y docencia agrega una activa agenda de divulgación científica. Fue orador invitado en 

TEDXRioDeLaPlata, es autor de Que es (y que no es) la Estadística (Siglo XXI, Colección Ciencia Que 

Ladra) y escribe frecuentemente para los principales diarios argentinos. Ha recibido los premios Fulvio 

Pagani/ARCOR, Bernardo Houssay, Konex, el Premio EGSO como el mejor profesor del PhD en economía 



de la Universidad de Illinois, entre otros.  Fue presidente de la Asociación Argentina de Economía, es 

investigador principal del CONICET y miembro titular de la Academia Nacional de Ciencias Economicas. 
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Método de Evaluación
La evaluación del curso consistirá en un trabajo final aplicado utilizando las herramientas presentadas en el curso.
 



